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Oz

Bankalar, finansal piyasalarin en 6nemli kurumlarindandir. Bankalarin pay senetlerinin borsada islem goérmesi ile yatirimcilar
icin alternatif bir yatirim firsati dogmaktadir. Ayrica bankalar, pay senetlerini borsa yoluyla rahatlikla yatirimciya sunmakla
fon elde edebilmektedir. Borsa istanbul-Banka Endeksi’nde hisse senetleri islem gdren mevduat bankalarimin pay senedi
getirileri ile finansal performansi arasindaki iliskiyi belirlemek amaciyla 2015-2019 dénem verisi, Bulanik AHP-GIA yéntemi
ve korelasyon testi ile incelenmistir. Bankalarin finansal performans degerlendirmesinde, literatiirde yaygin kullanilan 10 adet
finansal oran se¢ilmistir. Ampirik analiz sonuglarima gére en iyi performans: Garanti Bankasi elde ederken, onu Akbank izledi.
Sekerbank ise en diisiik finansal performansi elde etmistir. Bu ¢alismada bankalarin pay senetleri getiri siralamalart ile finansal
performans siralamalari arasindaki korelasyon testi sonuglarina gore; pay senetleri getirileri ile finansal performanslar arasinda
istatistiki olarak anlamli bir iligki olmadig1 tespit edilmistir.

Anahtar Kelimeler: Pay Senedi Getirisi, Finansal Performans, Banka, Bankacilik Sektorii, Bulanik AHP-GIA
JEL Smmiflamasi: G11, G21, C60.

Abstract

Banks are one of the most important institutions of financial markets. An alternative investment opportunity arises for investors
with the trading of stocks of banks in the stock market. In addition, banks can obtain funds by easily presenting their stocks to
investors through the stock market. In order to determine the relationship between the stock returns and financial performance
of the deposit banks whose stocks are traded in the Borsa Istanbul-Bank Index, the data for the 2015-2019 period were analyzed
with the Fuzzy AHP-GRA method and correlation test. In the financial performance evaluation of banks, 10 financial ratios
that are widely used in the literature were selected. According to the empirical analysis results, Garanti Bank achieved the best
performance, followed by Akbank. Sekerbank, on the other hand, achieved the lowest financial performance. In this study,
according to the results of the correlation test between the stock return rankings of the banks and the financial performance
rankings; it has been determined that there is no statistically significant relationship between stock returns and financial
performances.
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1. Giris

Pay senetleri, lilke ekonomisindeki genis halk kitlelerinin kii¢iik miktardaki tasarruflarini firmalara ortak olarak
bir araya gelmesiyle sermaye birikimine katki saglama, iiretim araglarinin ve firma sahipliginin tabana yayilmasini
saglayarak iilke kalkinmasimi destekleme, yiikselen enflasyon ve faiz oranlarma karsi direnc¢ saglayarak iilke
halkiin ek kazang saglamasina katkida bulunmasindan dolayr hem firmalar hem de iilke ekonomisi agisindan
oldukca 6nemli ekonomik faydaya sahiptir. Diger yandan firmalar da pay senedi ¢ikarmakla, yeni yatirimlar veya
ihtiyag duyulan kaynagi diger finansal araglara gore daha diisiik bir maliyetle elde edebilmesi miimkiin
olabilmektedir (Akbulut, 2020a, s. 3-4).

Borsalarda reel sektor firmalari yaninda bankalarin da pay senetleri islem gormektedir. Kurumsal yatirimcilar
yaninda bireysel yatirimcilar da portfoylerine g¢esitli sektorlerden firmalarin pay senetlerini dahil ederler. Pay
senetleri, sermaye piyasalarinda yatirimcilarin en ¢ok tercih ettikleri finansal araglardan birisidir. Pay senetlerinin
arz ve talebe gore olusan fiyatlari, yatirimcilara anlik olarak paylasilir. Yatirimcilar, portfoylerine degisik menkul
kiymetleri veya yatirim araglarint dahil edebilir. Burada yatirimci, tercihini yaparken en ideal bileseni yapmaya
calisacaktir. Yatirimei risk alma yaklagimina gore farkli portfoyler olusturabilir. Dolayistyla yatirimet bir portfoy
olustururken portféyiin hem riskini, hem de getirisini hesaplar. Ayrica portfoye alinacak firmalarin pay senetlerinin
belirlenmesi i¢in pay senetlerinin getiri performanslari ile firmalarin finansal performanslar: arasindaki iligkinin
varlig1 6nemli belirleyici faktorlerdendir. Bu agidan pay senetleri borsada islem goren bankalarin pay getirileri ile
finansal performanslar1 arasinda bir iligkinin bulunup bulunmadigi merak konusu olmus ve literatiirde
arastirtlmistir (Akbulut & Rengber, 2015, s. 118; Korkmaz & Ceylan, 2017, s. 339-340; Uygurtiirk, 2018, s. 280).

Bu calismada Tiirk Bankacilik Sektériinde faaliyet gdsteren ve pay senetleri Borsa Istanbul’da islem géren
mevduat bankalarmin pay senedi getirileri ile finansal performanslari arasindaki iliskinin varligi aragtirilmistir.
Calismanin giris boliimiinden sonra ikinci boliimde pay getirisi ile finansal performans arasindaki iliskiyi
inceleyen calismalara yer verilmistir. Uciincii béliimde veri ve yontem agiklanmustir. Dérdiincii boliimde ampirik
analizler ve bulgular yer almistir. Besinci bolimde ise sonuglar ve bulgular tartigiimistir.

2. Literatiir Taramasi

Pay senedi getirisi ile finansal performans arasindaki iligkiyi belirlemede oncelikle finansal performansin
belirlenmesinde Cok Kriterli Karar Verme (CKKV) yontemlerinden VIKOR, TOPSIS, PROMETHEE, Gri
[liskisel Analiz (GIA), MAUT ve MABAC gibi yontemlerin kullamldig1 gdzlenmistir. Bu ydntemlerle belirlenen
pay senedi getirisi ile finansal performans arasindaki iligkinin belirlenmesinde ise korelasyon analizine
bagvuruldugu goriilmistiir. Bu yontemleri kullanan farkli sektdrler iizerine yapilan galigmalarin kronolojik
Ozetlenmesi, agagida tablo ile gosterilmistir.

Tablo 1. Pay senedi getirisi ile finansal performans arasindaki iliskiyi belirleme iizerine yapilmig ¢alismalar

Yazar (lar) Sonug¢ / Uygulama Sektor Yontem
Ozden, Deniz-Basar & P:ij:;?rifsierggf: dlaiebinielliniiilin IMKB Cimento  VIKOR ve Korelasyon
Bagdatli-Kalkan (2012)  PSTo™ $ Firmalari Analizi
olmadigi
Sakarya & Aytekin .Yllllk ortalama pay senedi getirisi _ PROMETHEE ve
ile finansal performans arasinda BIST Bankalar1 ..
(2013) e < Korelasyon Analizi
anlamli bir iliskinin olmadig1
Borsa performansi ile finansal o
Akbulut & Rengber performans arasinda istatistiki BIST Imalat TOPSIS ve Korelasyon
(2015) olarak anlaml bir iligkinin Firmalar1 Analizi
olmadig1
Ozen, Yesildag & Soba Pay senedi getirisi ile ﬁqapsgl . BIST Gida TOPSIS ve Korelasyon
performans arasinda bir iligkinin . ..
(2015) - Firmalar1 Analizi
olmadig1
Temizel & Baygelebi Pay senedi getirisi ile ﬁ“.a.ns‘?l . BIST Tekstil TOPSIS ve Korelasyon
performans arasinda bir iligskinin . ..
(2016) < Firmalar1 Analizi
olmadigi
Pay senedi getirisi ile finansal . ..
Orgun & Eren (2017) performans arasinda bir iligskinin B.I ST Teknoloji TOP.SI.S ve Korelasyon
< Firmalar1 Analizi
olmadigi
2015 yil1 finansal performanst ile _
Oztiirk (2017) 2016 yil1 pay senetlerinin piyasa ~ BIST-50 PROMETHEE ve
degeri arasinda pozitif ve anlamli  Firmalar1 Korelasyon Analizi

bir iligki bulundugu

918



Finans Ekonomi ve Sosyal Arastirmalar Dergisi, Cilt.6 Say1.4, Aralik 2021
Research of Financial Economic and Social Studies, Vol.6 No.4, December 2021

ISSN : 2602 — 2486

Pay senedi getirisi ile finansal

PROMETHEE ve

Unal & Yiiksel (2017) performans arasinda anlamli bir BIST Bankalar1 -
iliskinin olmadig Korelasyon Analizi
Pay senedi getirisi ile finansal . .
Giileg & Ozkan (2018) performans arasinda bir iligkinin ?}ﬂai irlnento GIiA
zay1f oldugu
Pay senedi fiyati ile finansal . .
Saygili & Sahin (2018) performans arasinda bir iligkinin B.I ST Cimento TOPSIS
olmadi Firmalari
Pay senedi getirisi ile finansal BIST Teknoloji
Tiitlincti & Uysal (2018)  performans arasinda bir iligkinin ~ ve Bilisim lgfliszlis ve Korelasyon
olmadigi Firmalari
Pay senedi getirisi ile finansal . .
Isik (2019) performans arasinda anlamli bir B.I ST-30 Entropi, TOPSIS.V.C
iliskinin olmadig Firmalar1 Korelasyon Analizi
Sahin & Bilgin-Sari Borsa performanst ile finansal — piqr japye  TOPSIS, VIKOR ve
performans arasinda bir iligskinin . ..
(2019) olmadi Firmalar1 Korelasyon Analizi
Pay senedi getiri siralamasi ile . .
Akbulut (2020b) finansal performans siralamasi B.I ST Cimento CRITIC, MABAC Ve
arasinda bir iliski oldugu Firmalar1 Korelasyon Analizi
Pay senedi getiri siralamasi ile BIST Kimya, .
Petrol, Kauguk  Entropi, MAUT ve
Aydin (2020) finansal performans siralamasi . ..
arasinda bir iliski oldugu ve Plastik Korelasyon Analizi
Firmalar1
Pay senedi getirisi ile finansal
Calis & Sakarya (2020) performans arasinda yillar BIST Bankalart PROMETHEE ve

itibariyle anlaml bir iligkinin
olmadigi

Korelasyon Analizi

Yukarida sunulan literatir 6zetinde bankalarin pay senedi getirileri ile finansal performanslarini inceleyen sinirh
sayida calisma oldugu goriilmektedir. Diger yandan mevduat bankalarin Bulanik AHP-GIA yo6ntemiyle finansal
performansinin belirlendigi ve pay senedi getirisi arasindaki iliskiyi inceleyen bir ¢caligmaya rastlanilmamastir.

3. Verive Yontem

Bu bdliimde galismanin veri yapisi ile ampirik analizlerde kullanilan yontemler agiklanmigtr.

3.1.Veri Seti ve Kriterler

Caligmada BIST-Banka Endeksi’nde yer alan mevduat bankalarin pay senedi getirisi ile finansal performansi
arasindaki iliskinin belirlenmesi hedeflenmistir. Bu amagla bankalarin 2015-2019 dénemi igin pay senedi kapanisg
fiyatlar1 verisi tr.investing.com ve finansal oranlar ise Tiirkiye Bankalar Birligi’nin www.tbb.org.tr internet
adresinden saglanmistir. BIST-Banka Endeksi’'nde 12 banka yer almaktadir. Bu bankalardan Albaraka Tiirk
Katilim Bankast A.S.”m katilim bankasi, Tiirkiye Sinai Kalkinma Bankast A.$.’nin yatirim bankasi olmasi ve
Denizbank A.S.’nin 2019 yili icinde pay senetlerinin islemden ¢ikarilmasi nedeniyle analize dahil edilmemistir.
Calisma 6rneklemini BiST-Banka Endeksi’nde yer alan 9 mevduat bankasi olusturmaktadir. Bu bankalarin borsa
kodlar1, isimleri ve sahiplik tiirleri asagida tablo ile gosterilmistir.

Tablo 2. Bankalarin isimleri, borsa kodlar1 ve sahiplik tiirleri

Borsa Kodu Banka Adi Sahiplik Tiirii
HALKB Tiirkiye Halk Bankas1 A.S. KSMB
VAKBN Tiirkiye Vakiflar Bankas1 T.A.O. KSMB
AKBNK Akbank T.A.S. OSMB
SKBNK Sekerbank T.A.S. OSMB
ISCTR Tiirkiye Is Bankas1 A.S. OSMB
YKBNK Yapi ve Kredi Bankas1 A.S. OSMB
ICBCT ICBC Turkey Bank A.S. YSMB
QNBFB QNB Finansbank A.S. YSMB
GARAN Tiirkiye Garanti Bankas1 A.S. YSMB

KSMB: Kamu Sermayeli Mevduat Bankasi, OSMB: Ozel Sermayeli Mevduat Bankast,
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YSMB: Yabanci Sermayeli Mevduat Bankasi

Bankalarin finansal performansinin belirlenmesi i¢in Tiirkiye Bankalar Birligi’nin yayinladigi hazir rasyolar
arasindan literatiirdeki benzer ¢aligmalar dikkate alinarak kriter segimi yapilmistir (Sakarya & Aytekin, 2013; Unal
& Yiiksel, 2017; Calis & Sakarya, 2020; Yilmaz, 2020). Caligmada bankalarin finansal performansinin
belirlenmesi i¢in kullanilan kriterler (finansal oranlar) ve nitelikleri asagida tablo ile gdsterilmistir.

Tablo 3. Kriterler ve nitelikleri

Notasyon Finansal Oranlar Nitelik

C1 Sermaye Yeterliligi Orani Maksimum
C2 Ozkaynaklar / Toplam Aktifler Maksimum
C3 Toplam Krediler / Toplam Varliklar Maksimum
C4 Duran Varliklar / Toplam Varliklar Minimum
C5 Likit Aktifler / Toplam Aktifler Maksimum
Ceé Likit Aktifler / Kisa Vadeli Yiikiimliliikler Maksimum
C7 Ortalama Aktif Karlilig1 Maksimum
C8 Ortalama Ozkaynak Karlilig: Maksimum
C9 Toplam Gelirler / Toplam Giderler Maksimum
C10 Faiz Giderleri / Toplam Varliklar Minimum

3.2.Bulanik Kiime Teorisi

Dil alg1 ve yargilari ifade etmek igin genellikle 6znel, belirsiz, yetersiz veya her ii¢tidiir. Bu tiir bir belirsizlik ve
6znellik uzun zamandir olasilik ve istatistikte ele alinmaktadir (Govindan vd., 2013). Kelimeler sayilardan daha
az hassas oldugundan, dilsel degisken kavrami, geleneksel kantitatif terimlerle agiklanmaya uygun olmasi i¢in ¢ok
karmagik veya yanlig tanimlanmis bir olgunun yaklasik bir karakterizasyonunun bir 6l¢iisiinii sunma amacina
hizmet eder (Herrera & Herrera-Viedma, 2000). Baska bir deyisle, dil diinyasin1 matematiksel alanin ordusuyla
fethetmek zor ama ¢ok dnemli bir gérev olarak goriilebilir. Bu gorevi yerine getirmek i¢in, bulanik set teorisi
Zadeh (1965, 1976) tarafindan tanitildi. Bellman ve Zadeh (Bellman & Zadeh, 1970), CKKV problemlerini
bulanik sayilarla ¢dzmeyi teklif ederek Bulanik CKKV metodolojisini tanitti. Karar vericilerin tercihlerini
degerlendirmek i¢in bu g¢alismada liggen bulanik sayilar (TFN) kullanilmistir. TFN, hesaplama kolaylig1 ve
nispeten basit yapilari i¢in tercih edilir.

Bir TFN, iiclii (1, m, u) olarak tanimlanabilir; bulanik saymin iiyelik fonksiyonu A olarak tanimlanir (bkz. Sekil

1):

0, x <l
x—1
-7 l<x<m,
pa(x) =94 " (1)
, m<x<u,
u—m
0, u<x.
LA x)
A
A
1
>
0 l m u x

Sekil 1. Bir tiggensel bulanik say1 (TFN).
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A ve B, sirastyla (1, my,u;) ve (I, my, uy) iicliileri ile parametreli iki iiggen bulanik say1 (TFN) olsun. O zaman
bu iki liggen bulanik sayisinin aritmetik islem kurallar1 asagidaki gibidir (Wang & Chang, 2007; Erol vd., 2011;
Rashidi & Cullinane, 2019):

Addition: A @ B = (I; + I, m; + my, uy + up) ()
Subtraction: A © B = (I, — uy, my — my,uy — ly) 3
Multiplication: A ® B = (I; X I, m; X my,u; X u,) (4
Division: 4 @ B = (ll/uz,ml/mz,”l/l2 ) (5)
Scalar product: kA = (kl;, km,, ku,) (6)
Reciprocal: (A)_l = (1/u1 , 1/m1'1/l1) (7)

Chen (2000)'de belirtilen kdse (vertex) yontemine gore, iki bulanik say1 A ve B arasindaki mesafe asagidaki gibi
tanimlanmistir:

. 1
d(A'B) = \jg[(ll — 1)+ (my —my)? + (ug — up)?] (8)

3.3.Bulamik AHP

Saaty (1988) tarafindan gelistirilen Analitik Hiyerarsi Prosesi (AHP), CKKYV probleminde hem niteliksel hem de
nicel verileri hiyerarsik olarak insa eden bir yontemdir. Chang (1996) tarafindan énerilen AHP yonteminin bulanik
uzantist (BAHP), belirsiz bir ortamda karar vermek i¢in bulanik kiime teorisini entegre ederek Saaty'nin AHP'sinin
gelistirilmis halidir. Bu ¢aligmada BAHP, diisiik hesaplama siiresi ve diger bulanik AHP prosediirlerinden daha
basit olmasi nedeniyle tercih edilmistir. BAHP, kriterlerin agirliklarini hesaplamak igin kullaniimustir.

IIk olarak, kriterlerin 6nemini belirlemek icin BAHP kullanilmistir. Kriter ve alt kriterlerin bulamk ikili
karsilastirmalari i¢in Chang’s kapsam analizi (extent analysis) kullanilmistir.

Kapsam analizinin asamalar1 asagidaki gibi 6zetlenmistir (Zhu vd., 1999; Wang vd., 2008; Gul vd., 2018; Prasad
vd., 2020).

Her seyden Once, grup kararlarini bir araya toplamak gerekir. Geometrik ortalama, AHP'nin grup kararlarini teke
indirgemek icin yaygmn olarak kullanilir (Davies, 1994). ilk olarak Tablo 4’deki 6lgege gore uzman goriisleri
iicgensel bulanik sayilara doniisttriliir.

Tablo 4. Dilsel degiskenler ve kriter derecelerinin tiggen bulanik sayilar

Bulanik Say1 Dilsel Degisken Ucgen Bulanik Say1
9 Asir1 5nem (9,9,9)
8 Cok giiclii 5Gnemden asir1 6neme (7,8,9)
7 Cok giiglii 6nem (6,7.,8)
6 Giiglii 6nemden cok gii¢lii 6neme (5,6,7)
5 Giiglii 6nem (4,5.6)
4 Orta dnemden giiclii 6neme (3.4,5)
3 Orta 6nem (2,3,4)
2 Esit dnemden orta 6neme (1,2,3)
1 Esit 6nem (1,1,1)
K 1/K K 1/K K 1/K
lij = (1_[ lijk) yMij = (1_[ mijk) yUij = (1_[ uijk) 9
k=1 k=1 k=1

Burada (;j, myji, Ugji ), k uzmanmnin (k = 1,2, ..., K) goriisiiniin Tablo 4’e gore iiggen bulanik say1 karsiligidir.

. . . .. .o 1 . ..
Calismada geometrik ortalama tercih edilmesinin nedeni, @;; = — ozelliginin korunmasidir.
a ji
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1 a;, ag din
A' — 621 1 dz3 ™ dzn (10)
dp1 Qpo ves ves 1

X ={x;}i=1,..,n eleman kiimesi ve G = {g]-}j = 1, ..., n amag kiimesi olsun, o zaman her bir eleman i¢in m-
kapsam analizi degeri elde edilir:

Mg, Mg, ... MJ, i=12,..,n (11)

Méi(j = 1,2 ...,m) kiimesinin tiim elemanlar1 liggen bulanik sayilardir. i inci elemanin bulanik sentetik kapsam

degeri soyledir:
m n m -
S, = ZM’ ® ZZM 12)
j=1 i=1j=1

Y= M tg; elde etmek igin bulanik sayilar soyle toplanir:

m m m m
ZMéi = Zlij'z mij'z U;j (13)
j=1 =1 =1 j=1

Sonra [Z?zl Y= M J gi]_l, elde etmek igin Esitlik (14) ve (15) kullanilmustir.

i=1 j=1 i=1 j=1 i=1j=1 i=1j=1
n m -1

ZZ v _ ( 1 1 1 ) (15)
i=1j=1 gi Z?=1Z;'n=1uij’ 12 1m1] Z?=1Z;'n=1 lij

Alan merkezi (COA) yontemi (Zhao & Govind, 1991) iiggen sayilar1 durulagtirma (defuzzify) igin kullanilarak
her birisine en iyi bulanik olmayan basar1 (BNP) degeri atanir:

1

Son olarak, BNP degerleri normallestirilerek agirliklar hesaplanir:

- _BNP s 17
w; = ?leNPi'l_ 2,...,M 17)
3.4.GIiA Yontemi

GIA yéntemi, baslangigta Julong (1989) tarafindan gelistirilmis, kesikli veri ve bilgi eksikligi altindaki belirsizlik
problemlerini ¢ézmek igin yaygin olarak kullamlmaktadir. GIA yéntemi, ayrik veri kiimeleri arasindaki gesitli
iligkileri analiz etmek ve ¢coklu 6znitelik olmas1 durumunda karar almak i¢in en popiiler yontemlerden biridir (Wu,
2002). GiA, her bir alternatifin ideal bir ¢dziime olan benzerligini inceleyerek belirsizlik ortaminda ve birden ¢ok
6zelligin oldugu durumlarda karar vermeye yardimei olmak igin kullanilabilecek etkili bir tekniktir (Zhai vd.,
2009).

GIA'n1n ana prosediirii ilk olarak tiim alternatiflerin performansini bir karsilastirilabilirlik sirasina gevirmektir. Bu
adim, gri iliskisel tiretme olarak adlandirilir. Bu dizilere gore, bir referans dizisi (ideal hedef dizisi) tanimlanir.
Daha sonra, tiim karsilagtirila bilirlik dizileri ve referans dizisi arasindaki gri iligkisel katsay1 hesaplanir. Son
olarak, bu gri iligkisel katsayilara dayanarak, referans dizisi ve her karsilastirilabilirlik dizisi arasindaki gri iliskisel
derece hesaplanir. Bir alternatiften ¢evrilen bir karsilagtirilabilirlik dizisi, referans dizisi ile kendisi arasinda en
yiiksek gri iliskisel dereceye sahipse, bu alternatif en iyi se¢im olacaktir (Kuo vd., 2008).

Daha 6zel olarak, geleneksel GIA yéntemi asagidaki alt1 adimu igerir (Zhai vd., 2009):
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Adim 1: Ik olarak karar matrisinin (X) olusturulmasi. n tane kriterle karakterize edilen m veri dizisi oldugunu
varsayarsak,

x (1) x(2) e x1(0)
(1) Xn(2) o 1 (n)

Ayrica,  (x;(1),x;(2), ., %;(J), ooy x;(n)),i = 1,2,3,...,m dizisindeki en 1iyi degerleri alarak, x, =
(x0(1), %(2), ey %0 (j), -, X0 (n)), referans dizisi olusturulur.

Adim 2: Kriterin 6zelliklerine dayali olarak ii¢ tiir normallestirme, yani daha biiyiik daha iyi, daha kiigiik daha iyi
veya nominal (ideal deger) en iyi uygulanarak x;(j) degerleri x; * (j) normallesmis degerlere doniistiriliir:

xi(j)-minx;(j)

daha biiyiik daha iyi x; (j) = —mgxxi(j)—miinxi(j) (19)
daha kiiciik daha ivi (1) = _EROHO 2

aha kii¢iik daha iyi x; () = — R——y (20)
nominal en iyi x; (j) = —AD—XopWIl_ @1

mgxxi(j)—xob(j)

burada x,,(j) nominal deger mevcut olan kriterdeki nominal degeri belirtir. Ayrica x, referans serisi de
normallestirilerek, x5 = (x5(1), x5(2), ..., x5 (j), .-, X3 (n)) normallestirilmis referans dizisi olusturulur.

Adim 3: Normallestirilmis matrisi olusturun ve Esitlik (19) - (21) 'e gore referans dizisini olusturun:

x (D) x4 . x()
(1) x,(2) .. xp(n)
Adim 4: Normallestirilmis degerler ile referans degeri arasindaki fark

Aoi () = [x5() — %/ (§)| formiilii ile hesaplayin ve asagidaki gibi fark matrisini olusturun:
Bo1 (1) Do1(2) o Dpr()

A= :Aoz(l) :Aoz(z) :Aoz (n) (23)
AOm(l) AOm (2) AO‘m (n)

Adim 5: Her bir deger igin gri iliskisel katsay1y1 hesaplayin:

Yoi() = =

Ao +{xmaxmaxAg;
oiU i=1 j=1 oiU

m n m n
minmi711A0i(j)+{><ma1xma1xA0i(j)
= i= Jj=

24

burada ¢ (0 < ¢ < 1) ayurt edici katsay1 veya ayirt edilebilirlik indeksi olarak bilinir. { ne kadar kiigiikse, ayirt
edilebilirligi o kadar yiiksektir. Cogu durumda, ¢ 0,5 degerini alir ¢iinkii bu deger genellikle orta derecede ayirt
edici etkiler ve iyi bir kararlilik sunar (Chang & Lin, 1999).

Adim 6: Gri iliskisel dereceyi hesaplayin. Gri iligkisel derece, agagidaki denklemde verilen gri iliskisel katsayilarin
agirlikli toplamidir:

i = Xj=1 W) X voi(D] Zj= w() =1 (25)

burada w(j), genellikle uygulamalarin baglamima gore kullanicilar tarafindan atanan j. kriterin agirhgidir. Karar
verme siiregleri i¢in, herhangi bir alternatif en yiiksek I; degerine sahipse, o zaman en 6nemli alternatiftir. Bu
nedenle, alternatiflerin dncelikleri Iy; degerlerine gore siralanabilir.

Sekil 2°de ¢alismada kullanilan bulanik AHP — GIA y6nteminin akis gizelgesi verilmistir.

923



Finans Ekonomi ve Sosyal Arastirmalar Dergisi, Cilt.6 Say1.4, Aralik 2021
Research of Financial Economic and Social Studies, Vol.6 No.4, December 2021
ISSN : 2602 — 2486

- e e o e e e e m— — — ——

Asama 1: Nihai finansal oran setinin olusturulmasi. Kesif

1_ Ik setin olusturulmas: Literatir incelemesi

2_ Setin uzmanlara aciklanmasi l

3. Mihai setin belirlenmesi [ Uzman géridsmesi

L
1
1
L]
1
L]
]
1
1
(]
L]
L]
L1

e mmm o=

(
!
!
!
!
!
!
!
!
!
!
!

- ~,

’ A
| Asama 2: Finansal oranlann onem agirhklannin hesaplanmas: e LT :
' L]
: 1. Bulanik AHP icin bir anket tasarlama Anket J t
' .
1 2 Bulanik AHP algoritmasi kullanilarak anem adirhklarinin hesaplanmasi l [ 1
1 L]
] Onem agirhklanmn ll:
1 hesaplanmas: '
' '
L1

b

o . - .

—m— e o e e e e e e e e e e e = e

’ b
: Agama 3: Bankalarnn siralanmasi Gin

]

LI | GIA icin karar matrisi olusturulmas: Weri toplama ve
1 diizenleme

]

I 2. GiA algoritmasi kullamilarak siralama puanlannin hesaplanmas:

L]

]

L]

]

L1

[ Siralama hesaplama

Sekil 2. Bulanik AHP-GIA uygulama akis cizelgesi
4. Ampirik Analizler ve Bulgular

Bu calismada, Tiirkiye’de faaliyet gdsteren ve BIST-Banka Endeksi’nde yer alan 9 adet mevduat bankasinin 2015-
2019 yillar1 arasindaki finansal performanslar1 Bulanik AHP-GIA yontemiyle dlgiilmiistiir. Degerlendirme kriteri
olarak 10 adet finansal oran secilmistir. Kriterlerin énem diizeyleri, Bulanik AHP yontemi ile agirliklandirma
yapilarak belirlenmistir. Kriter agirliklandirma i¢in akademisyenler ve profesyonellerden olusan 8§ tane uzmandan
goriis alinmistir. Daha sonra bankalarin pay senedi getirileri ile finansal performanslar1 arasindaki iliskinin
belirlenmesi igin korelasyon testi uygulanmaistir.

4.1.Bulanik AHP Analizleri ve Bulgular

[k olarak alman uzman gériislerindeki dilsel degiskenler; Tablo 4’deki dlgege gore iliggensel bulanik sayilara
doniistiiriilmiistir. Ornegin, C; ile C, karsilastirmasinda uzman goriisleri, dilsel degisken olarak

6,6,8,6,6,7,5,4 seklinde olup, Tablo 4’deki dlgege gore; (5;6;7), (5:6;7), (7;8;9), (5;6;7), (5;6;7), (6;7;8),
(4;5:6), (3;4;5) licgensel bulanik sayilara doniigtiiriilmiistiir.

Sonrasinda Esitlik 9 ile uzman goriisleri birlestirilerek Tablo 5’deki bulanik karar matrisi elde edilmistir. Ornegin
C; ile C; ikili kargilagtirmasinda d@,, tiggensel bulanik saymimn bilesenleri (1,5, m,,,U;,) elde edilirken Egitlik 9
kullanilarak;

l,, = ¥5.5.7.5.5.6.4.3 = /315000 = 4,867, m,, = 6.6.8.6.6.7.5.4 = 1451520 = 5,892 ve Uy, =

V7.79.7.7.8.6.5 = /5186160 = 6,908 elde edilir. Boylece Tablo 5°deki bulanik karar matrisinin 1’inci satir,
2’nci siitun eleman d;, = (4,867; 5,892; 6,908) hesaplanmis olur.

924



Finans Ekonomi ve Sosyal Arastirmalar Dergisi, Cilt.6 Say1.4, Aralik 2021
Research of Financial Economic and Social Studies, Vol.6 No.4, December 2021
ISSN : 2602 — 2486

Tablo 5. Bulanik karar matrisi

C1 C2 C3 C4 Cs
Cl (L1 (4,867:5,892:6,908)  (3,703:4,365;5,068)  (6,207;7,067;7,884)  (0,978;1,174;1,391)
C2  (0,145:0,17;0206)  (1;1;1) (0,508:0,654:0,813)  (3,82:4,543;5,212)  (0,45;0,58;0,733)
C3  (0,197;0,229:0,27)  (1,23;1,529;1,968)  (1;1;1) (5,23:6,164;7,031)  (0,545;0,669;0,834)
C4  (0,127;0,142;0,161)  (0,192;0,22;0262)  (0,142:0,162;0,191)  (1;1;1) (0,23;0,264;0,302)
C5  (0,719:0,852:1,023)  (1,364;1,726;2,224)  (1,199;1,496;1,837)  (3,315:3,797:4,353)  (1;1;1)
C6 (1,2:1,416;1,718)  (2,824:3,504:4,131)  (1,914:2,409:2,97)  (3,053:3,725:4,334)  (3,064:3,844:4,552)
C7  (0,874;1,078;1,336)  (1,388:1,695;2,076)  (1,353;1,683:2,1)  (2,929:3,568:4,191)  (1,207;1,542;1,871)
C8  (1,4;1,622;1,926)  (1,831:2,219;2.81)  (2,497:3,113;3,974)  (5,359;6,29;7,154)  (1,617;1,897;2,196)
C9  (0,586;0,729;0,943)  (1,662;1,984:2,355)  (1,354;1,706;2,159)  (2,956;3,482;4,059)  (1,276;1,66:2,016)
C10 (0,303;0,353;0,42)  (0,829;0,977;1,157)  (1,015;1,256;1,476)  (2,34:2,889:3,473)  (0,456;0,57:0,697)
Cé6 C7 C8 C9 C10
Cl  (0,583;0,707;0,834)  (0,749;0,927;1,145)  (0,519;0,617:0,714)  (1,061;1,371;1,707)  (2,38;2,838:3,301)
C2  (0,242;0,286;0,354)  (0,482;0,59:0,721)  (0,356:0,451;0,547)  (0,425:0,504;0,602)  (0,865;1,023;1,207)
C3  (0,337:0,415:0,523)  (0,476:0,594:0,739)  (0,252:0,321;0,401)  (0,463:0,586:0,739)  (0,677:0,796:0,985)
C4  (0,231;0,269;0,328)  (0,239:0,28:0,341)  (0,14:0,159:0,187)  (0,246:0,287;:0,339)  (0,288:0,346;0,427)
C5  (0,22;0,26:0,326)  (0,535;0,649;0,829)  (0,456:0,527:0,619)  (0,496:0,602;0,784)  (1,435;1,755;2,196)
Cc6 (1;1;1) (1,682:2,12:2,593)  (0,896;1,182;1,483)  (2,242:2,652;3,033)  (3,119:4,202;5,254)
C7  (0,386;0,472;0,595)  (1;1;1) (0,486:0,567;0,707)  (1,295;1,655:2) (2,482;3,315:4,051)
C8  (0,675;0,846;1,116)  (1,414;1,763;2,056)  (1;1;1) (2,611;3221;3,821)  (4,58;5,644;6,683)
C9  (033:0,377:0,446)  (0,5:0,604:0,772)  (0,262;0,311;0,383)  (1;1;1) (2,825;3,243:3,654)
C10 (0,19;0,238;0,321)  (0,247:0,302;0,403)  (0,15;0,177:0,219)  (0,274:0,308;0,354)  (1;1;1)

lj;sitlik 12 ile Tablo 6’da verilen bulanik agirliklar elde edilir. Esitlik 13-15 bu siireci asamal1 olarak vermektedir.
Ornegin S;’in hesaplanma siirecini s6yle Ozetleyebiliriz: Esitlik 13 ile satir toplamu alnir 7L, [;; =
(1+4867+--+2,38)=220471 , ¥jL;my; =(1+5892+ - +2838=259573 ve YL uy; =(1+
6,908+...+3,301) = 29,9526 hesaplamalari ile Y72, M;l = (22,0471;25,9573;29,9526) elde edilir. Esitlik
14 ile f=127=1 Lij = (2,0471 + 8,2925+...4+6,8035) = 131,2534, f=1 2j=gmy; = (25,9573 +
9,8005+...48,0696 = 157,2595 ve Xi ;Y7L uw; = (29,9526 + 11,3937+...+9,5194) = 185,6043 ile

?:12}”:1 M;i = (131,2534;157,2595 ; 185,6043) olur. Esitlik 15°te licgensel bulanik sayi tersini alma islemi
So-1
Esitlik 7°deki gibi yapilarak [¥7, X7, M) ] = ( CR 1y =(0,0054; 0,0064; 0,0076)

1856043’ 157,2595 131,2534

; ia-1
elde edilir. Son olarak Esitlik 12°deki bulanik ¢arpma islemi yapildiginda; S; = Y72, M él ® [Zr, )y Méi =
(22,0471;25,9573;29,9526) ® (0,0054;0,0064 ;0,0076)

= (0,1188; 0,1651; 0,2282) Tablo 6’da verilen C; ‘in bulanik agirligi hesaplanmis olur. Gosterimde ondalik
yuvarlamalar yapildigindan bazi sayilarda kiigiik farkliliklar goriilmektedir.

Daha sonra Egsitlik 16 kullanilarak bulanik agirliklar crisp sayilara best nonfuzzy performance (BNP) degerleri
0L BRD I OR A 225 = 0,1707 olur. Son olarak Esitlik 17 ile BNP

3
= 0,1641 hesaplanur.

hesaplanarak doniistiiriiliir. Ornegin BNP; = (
0,1707
0,1707+0,0646+..+0,0535

degerleri normallestirilerek kriter agirliklar hesaplanir. Ornegin w, =
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Tablo 6’da verilen agirliklarin siralamasinda, Cs kriteri 0,1758 agirlik degeriyle 6nem seviyesi en yiiksek kriter
olmustur. Cs ve C; yakin agirliklarla ikinci ve tiglincii en 6nemli kriterler olmustur. Cy kriteri ise 0,0199 agirhik
degeriyle 6nem diizeyi en diisiik kriter olarak tespit edilmistir.

Tablo 6. Bulanik agirliklar, BNP degerleri ve crisp agirliklar

Kriter Bulanik Agirhiklar BNP Degerleri Crips Agirhiklar Siralama
Ci (0,1188;0,1651;0,2282) 0,1707 0,1641 3
C; (0,0447;0,0623;0,0868) 0,0646 0,0621 8
Cs (0,0561;0,0782;0,1104) 0,0816 0,0784 7
Cy (0,0153;0,0199;0,0270) 0,0207 0,0199 10
Cs (0,0579;0,0805;0,1157) 0,0847 0,0814 6
Cs (0,1131;0,1657;0,2367) 0,1718 0,1652 2
C; (0,0722;0,1054;0,1518) 0,1098 0,1055 4
Cs (0,1238;0,1756;0,2494) 0,1829 0,1758 1
Cy (0,0687;0,0960;0,1355) 0,1001 0,0962 5
Cro (0,0367;0,0513;0,0725) 0,0535 0,0514 9

4.2.GIA Analizleri ve Bulgular

Tiirkiye’de faaliyet gdsteren 9 tane mevduat bankasmin 2015-2019 periyodu finansal performanslart GIA
yontemiyle dl¢iilmiistiir. Burada GIA ile yapilan 6rnek hesaplama 2019 yil1 igin islem adimlari ile verilmistir.

Adim 1: Karar matrisinin olusturulmasi: Tablo 7°da 2019 yilinda bankalarin finansal oran degerleri, optimum
karakterleri, bulanik AHP kriter agirliklar1 ve referans degerlerinden olusan GIA karar matrisi yer almaktadir.
Tablonun son satirinda yer alan referans degerleri ilgili kriterde elde edilmis en iyi degerlerden olusmaktadir.
Ormnegin C1 kriteri fayda yonlii (max) bir kriter oldugu i¢in en biiyiik deger en iyi olarak referans degeri 20,9729
olurken, C4 kriteri maliyet yonlii (min) kriter oldugundan en kiiciik en iyi olarak referans degeri 1,1060 olmustur.

Tablo 7. 2019 yili GIA karar matrisi

Banka C1 C2 C3 C4 Cs Co Cc7 C8 c9 C10

HALKB 14,3323 7,0446 67,6537 3,1467 8,3666 13,5408 0,4118 5,6203  124,0717 7,9025
VAKBN 16,6145 7,8742 69,6407 2,5513 10,0987 18,5506 0,7465 09,1315 144,8047 6,9286
AKBNK 20,9729 15,0852 56,5419 3,6533 12,8961 24,0605 1,5745 11,0345 172,5289 5,2137
SKBNK 13,4000 6,4602 71,3217 7,3887 13,1141 19,4743 -2,2097 -31,4238 134,2043 9,1752
ISCTR 17,8652 12,5782 61,7963 6,3130 14,1408 24,2755 1,3721 11,1748 158,1273 4,9531
YKBNK 17,8143 10,6292 62,0559 3,6835 19,2499 35,2208 0,9789 8,9787 162,0268 5,4007
ICBCT 18,6354 6,9252 49,9590 1,1060 24,0400 50,2368 0,2425 3,4313  133,2874 4,8918
QNBFB 15,7319 9,1837 65,4844 2,9213 12,4675 22,2269 1,5466 16,7780 152,5262 5,9285
GARAN 19,5671 13,7455 64,2117 4,0709 16,3421 27,3004 1,6410 12,2621 185,0177 5,2811
Optimum max max max min max max max max max min

Agirhk 0,1641 0,0621 0,0784 0,0199 0,0814 0,1652 0,1055 10,1758  0,0962  0,0514
Referans 20,9729 15,0852 71,3217 1,1060 24,0400 50,2368 1,6410 16,7780 185,0177 4,8918

Adim 2-3: Normallestirme yapilarak normal karar matrisinin olusturulmasi: Esitlik 19-21 uygulanarak
normalizasyon yani Olgekten arindirma islemi yapilir. Bu sayede tiim degerler [0,1] araligina ¢ekilirken, tiim
kriterler en biiyiik en iyi yoniine doniistiiriilmiis olur. Normallestirilmis karar matrisi Tablo 8’de verilmistir.
Ornegin HALKB igin C; degerinin normallestirilmesinde fayda yénlii kriter oldugu icin Esitlik 19 kullanilarak

X1(D-minx;(1) 14,3323-134 . L. .
* — 1 — » ” — -
x1(1) = s -min (D) = 09729-134 0,1231 hesaplanir. Benzer sekilde HALKB i¢in C; degerinin

maxxi(4)=x1(4)

normallestirilmesinde maliyet yonlii kriter oldugu i¢in Esitlik 20 kullanilarak x;(4) = e ———e

7,3887-3,1467
7,3887-1,1060

= 0,6752 olur.
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Tablo 8. 2019 yili normallestirilmis karar matrisi

Banka C1 C2 C3 C4 Cs Ceo Cc7 C8 c9 C10

HALKB 0,1231 0,0677 0,8283 0,6752 0,0000 0,0000 0,6808 0,7685 0,0000 0,2971
VAKBN 04245 0,1639 09213 0,7700 0,1105 0,1365 0,7677 0,8414 0,3402 0,5245
AKBNK 1,0000 1,0000 0,3081 0,5945 0,2890 0,2867 0,9827 0,8808 0,7951 0,9249
SKBNK 0,0000 0,0000 1,0000 0,0000 0,3029 0,1617 0,0000 0,0000 0,1663 0,0000
ISCTR 0,5896 0,7093 0,5541 0,1712 0,3684 0,2925 0,9302 0,8838 0,5588 0,9857
YKBNK 0,5829 04834 0,5663 0,5897 10,6944 0,5908 0,8281 0,8382 0,6228 0,8812
ICBCT 0,6913 0,0539 0,0000 1,0000 1,0000 1,0000 0,6368 0,7231 0,1512 1,0000
QNBFB 0,3079 03158 0,7268 0,7111 0,2617 0,2367 0,9755 1,0000 0,4669 0,7580
GARAN 0,8144 0,8447 0,6672 0,5281 0,5089 0,3750 1,0000 0,9063 1,0000 0,9091

Adim 4: Normallestirilmis degerlerle referans degerler arasindaki farklarin aliarak fark matrisinin olusturulmasi:
Normallestirme yapildiginda referans degerleri de normallestirildiginde 1 degerini alir. Dolayistyla Tablo 8’deki
degerler 1°den ¢ikarilarak Tablo 9’de verilen fark matrisi olusturulur.

Tablo 9. Referans degerlerine gore hesaplanmig fark matrisi

Banka C1 C2 C3 C4 Cs Co Cc7 C8 c9 C10

HALKB 0,8769 09323 0,1717 0,3248 1,0000 1,0000 0,3192 0,2315 1,0000 0,7029
VAKBN 0,5755 0,8361 0,0787 0,2300 0,8895 0,8635 0,2323 0,1586 0,6598 0,4755
AKBNK 0,0000 0,0000 0,6919 0,4055 0,7110 0,7133 0,0173 0,1192 0,2049 0,0751
SKBNK 1,0000 1,0000 0,0000 1,0000 0,6971 0,8383 1,0000 1,0000 0,8337 1,0000
ISCTR 0,4104 0,2907 0,4459 0,8288 0,6316 0,7075 0,0698 0,1162 0,4412 0,0143
YKBNK 0,4171 05166 0,4337 0,4103 0,3056 0,4092 0,1719 0,1618 0,3772 0,1188
ICBCT 0,3087 09461 1,0000 0,0000 0,0000 0,0000 0,3632 0,2769 0,8488 0,0000
QNBFB 0,6921 0,6842 0,2732 0,2889 0,7383 0,7633 0,0245 0,0000 0,5331 0,2420
GARAN 0,1856 0,1553 10,3328 0,4719 0,4911 0,6250 0,0000 0,0937 0,0000 0,0909

Adim 5: Esitlik 24 kullanilarak Tablo 10°da verilen gri iliskisel katsayilar matrisi olusturulur. Bu matrisini birinci
satir ve birinci siitun elemani 0,3631’in hesaplanmasini 6rnek olarak verelim;

m n m n
minminly;(j) + { X maxmaxAy;(j
Yo (1) = =2 DT OmEA D) 0+0sx1 0,3631
m n ’
Bo1 (1) + § x maxmax Ao, (j) 08769 +0,5x 1
i= Jj=

Burada ¢ = 0,5 alinmustir.
Tablo 10. Gri iliskisel katsayilar matrisi

Banka C1 C2 C3 C4 C5 Co Cc7 C8 Cc9 C10

HALKB 0,3631 0,3491 0,7444 0,6062 0,3333 0,3333 0,6103 0,6835 0,3333 04157
VAKBN 04649 0,3742  0,8640 0,6849 0,3598 0,3667 0,6828 0,7591 0,4311 0,5126
AKBNK 1,0000 1,0000 0,4195 0,5522  0,4129 04121 0,9666 0,8076 0,7093  0,8693
SKBNK 0,3333 0,3333 1,0000 0,3333 0,4177 03736  0,3333  0,3333 0,3749 0,3333
ISCTR 0,5492 0,6324 0,5286 0,3763 0,4419 04141 08774 08114 0,5312 0,9722
YKBNK 0,5452 0,4918 0,5355 0,5493 0,6206 0,5499 0,7441 0,7555 0,5700 0,8080
ICBCT 0,6183 0,3458 0,3333 1,0000 1,0000 1,0000 0,5792 0,6436 0,3707 1,0000
QNBFB 0,4194 04222 0,6466 0,6338 0,4038 0,3958 0,9532 11,0000 0,4840 0,6738
GARAN 0,7292 0,7630 0,6004 0,5144 0,5045 0,4444 1,0000 0,8422 1,0000 0,8462

Adim 6: Esitlik 25 ile gri iliskisel dereceler hesaplanir. Ornek olarak HALKB igin gri iliskisel derecesini
hesaplayalim:

10

Ly = Z [W() X ¥61())] = (0,1641 x 0,3631 + 0,0621 x 0,3491+... 40,0514 x 0,4157) = 0,4719
j=1
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Gri iliskisel derecelerinin azalan siralamasina gore basari siralamasi belirlenir. 2019 yilina ait gri iligkisel
dereceleri ve finansal performanslar1 Tablo 11°de verilmistir.

Tablo 1. 2019 yil gri iliskisel dereceleri ve performans siralamalari

Banka Gri iligkisel Derece Siralama
HALKB 0,4719 8
VAKBN 0,5441 7
AKBNK 0,7286 2
SKBNK 0,4031 9
ISCTR 0,6190 5
YKBNK 0,6220 4
ICBCT 0,6769 3
QNBFB 0,6142 6
GARAN 0,7321 1

Tablo 12°de analizde yillara gére hesaplanan gri iliskisel dereceleri, bunlarin ortalamalar1 ve bu ortalamalara gore
basari siralamasi verilmistir. GARAN tiim yillar ortalamasinda en basarili banka olmugtur. AKBNK ve ICBCT ise
en basarili iicliintin diger iki bankasidir. SKBNK, HALKB ve YKBNK ise ortalamada en diisiik basar1 puanlarini
kazanmuslardir.

Tablo 12. Bankalarin yillara gore gri iligkisel dereceleri, ortalamalari ve bagari siralamalart

Banka 2015 2016 2017 2018 2019 Ortalama  Siralama
HALKB 0,6107 0,4964 0,4873 0,4212 0,4719 0,4975 8
VAKBN 0,5994 0,5651 0,5718 0,5332 0,5441 0,5627 5
AKBNK 0,6913 0,7293 0,6936 0,5695 0,7286 0,6825 2
SKBNK 0,4588 0,4250 0,3774 0,3874 0,4031 0,4104 9
ISCTR 0,6612 0,6040 0,5383 0,5489 0,6190 0,5943 4
YKBNK 0,5321 0,5102 0,4672 0,5338 0,6220 0,5331 7
ICBCT 0,5444 0,6573 0,5526 0,6739 0,6769 0,6210 3
QNBFB 0,5674 0,5203 0,4830 0,5843 0,6142 0,5538 6
GARAN 0,6828 0,6949 0,7466 0,6646 0,7321 0,7042 1

Tablo 13’te ise yillara gore bankalarin GIA yontemiyle elde ettikleri basari siralari ve ortalamalar: verilmistir.
Burada da GARAN, AKBNK ve ICBCT en basarili bankalar olurken; SKBNK, HALKB ve YKBNK basari
siralamasinda en altta kalmislardir.

Tablo 13. Yillara gére bankalarin GIA siralamalar1 ve ortalamalar

Banka 2015 2016 2017 2018 2019 Ortalama
HALKB 4 8 6 8 8 6,8
VAKBN 5 5 3 7 7 54
AKBNK 1 1 2 4 2 2
SKBNK 9 9 9 9 9 9
ISCTR 3 4 5 5 5 4,4
YKBNK 8 7 8 6 4 6,6
ICBCT 7 3 4 1 3 3,6
QNBFB 6 6 7 3 6 5,6
GARAN 2 2 1 2 1 1,6

Tablo 14’de bankalarmn yillara gére GIA yéntemiyle hesaplanan finansal performans siralamalar1 ve BIST pay
senedi getiri siralamalar1 karsilagtirmali olarak verilmistir.

Tablo 24. Bankalarin pay senedi getiri siralamalari ile finansal performans siralamalari

Banka Per2015 Get2015 Per2016 Get2016 Per2017 Get2017 Per2018 Get2018 Per2019 Get2019

HALKB 4 3 8 4 6 1 8 4 8 1
VAKBN 5 5 5 8 3 8 7 1 7 5
AKBNK 1 6 1 6 2 4 4 6 2 6
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SKBNK 9 8 9 2 9 7 9 3 9 3
ISCTR 3 1 4 9 5 5 5 5 5 7
YKBNK 8 2 7 1 8 3 6 2 4 8
ICBCT 7 7 3 5 4 9 1 8 3 2
QNBFB 6 9 6 3 7 2 3 9 6 9
GARAN 2 4 2 7 1 6 2 7 1 4

Tablo 15°de gosterilen korelasyon degerlerine gore bankalarin pay senedi getirileri ile finansal performanslar
arasinda anlaml bir iligki gézlenmemistir.

Tablo 35. Bankalarin pay senedi getirileri ile finansal performanslar1 arasindaki korelasyon test sonuglar1

Get2015 Get2016 Get2017 Get2018 Get2019

Correlation Coefficient 0,333 717 0,2 -0,267 -0,033
Per2015 Sig. (2-tailed) 0,381 0,03 0,606 0,488 0,932
N 9 9 9 9 9
Correlation Coefficient 0,05 -0,65 -0,3 -0,483 -0,117
Per2016 Sig. (2-tailed) 0,898 0,058 0,433 0,187 0,765
N 9 9 9 9 9
Correlation Coefficient 0,133 767" -0,317 -0,267 0,15
Per2017 Sig. (2-tailed) 0,732 0,016 0,406 0,488 0,7
N 9 9 9 9 9
Correlation Coefficient -0,183 -0,267 -0,2 -817" -0,183
Per2018 Sig. (2-tailed) 0,637 0,488 0,606 0,007 0,637
N 9 9 9 9 9
Correlation Coefficient 0,167 -0,3 -0,133 -0,483 -0,2
Per2019 Sig. (2-tailed) 0,668 0,433 0,732 0,187 0,606
N 9 9 9 9 9

*_Correlation is significant at the 0.05 level (2-tailed).
**_ Correlation is significant at the 0.01 level (2-tailed).

5. Tartisma ve Sonug¢

Bu calismada BIST-Banka Endeksi’nde hisse senetleri islem goren mevduat bankalarmin pay senedi getirileri ile
finansal performanslari arasinda bir iliskinin olup olmadig1 analiz edilmek amaglanmistir. Bu amagla 9 mevduat
bankasinin 2015-2019 dénem y1llik verisi analiz edilmistir. Bankalarin finansal performanslari, Bulanik AHP-GIA
biitiinlesik yaklasimiyla belirlenmistir. Bu agidan ¢alisma 6zgiinliik tasimaktadir. Finansal performansi belirlemek
i¢in literatiirde en ¢ok tercih edilen 10 adet finansal oran kullanilmistir. Kriterlerin 6nem diizeyini belirlemek i¢in
Bulanik AHP yontemi ile agirlik hesaplanmasi tercih edilmistir. Bu amagla akademisyen ve profesyonellerden
olusan 8 kisilik bir uzman grubundan gériisler alinmistir. C8 (Ortalama Ozkaynak Karlilig), C6 (Likit Aktifler /
Kisa Vadeli Yikiimliiliikler) ve Cl(Sermaye Yeterliligi Oran1) énem diizeyleri en yiiksek kriterler olmustur.
Bulanik AHP-GIA yo6ntemiyle yapilan yillara gére finansal performans siralamalarmin ortalamalarina gére
GARAN, AKBNK ve ICBCT en bagarili bankalar olurken; SKBNK, HALKB ve YKBNK en diisiik performanslari
elde etmislerdir. Caligmada Bulanik AHP-GIA yontemiyle elde edilen finansal performans siralamalari ile pay
senedi getiri siralamalarina Spearman sira korelasyon analizi uygulanmistir. Korelasyon test sonuglarina goére
mevduat bankalarinin pay senedi getirileri ile finansal performans siralamalari arasinda istatistiki olarak anlamli
bir iliski tespit edilememistir. Bu bulgu; Sakarya & Aytekin (2013), Unal & Yiiksel (2017) ve Calis & Sakarya (
2020) tarafindan bankalar iizerine yapilan ¢aligmalardaki bulgularla benzer oldugu tespit edilmistir. Ayrica
calismadaki bulgunun Ozden vd. (2012), Akbulut & Rengber (2015), Ozen vd. (2015), Temizel & Baycelebi
(2016), Orgun & Eren (2017), Saygili & Sahin (2018), Tiitiincli & Uysal (2018), Isik (2019), Sahin & Bilgin-Sar
(2019),’1n reel sektor firmalari i¢in yaptiklari ¢alismalarda elde edilen bulgular ile paralel oldugu gozlenmistir.
Ancak calismanin bulgusu, Akbulut (2020b) ve Aydin (2020) tarafindan yapilan ¢aligmalardaki bulgularla zit
yonde oldugu tespit edilmistir.

Calismada uygulanan biitiinlesik yontem ve analizlerle elde edilen bulgular, ¢alismanin siurliliklaridir. Burada
elde edilen bulgular, pay senedi yatirim karar1 almada Sermaye Piyasasi Mevzuatina gore bir yatirim tavsiyesi
degildir. Yapilan analizlerden elde edilen bulgular, donem ve banka sayisi ile uygulanan bulanik biitiinlesik
yontemle elde edilmistir. Gelecekte yapilacak ¢aligmalarda farkli yontem veya yontemler, daha genis alternatif ve
veri seti ile farkli sonuglar elde edilebilir. Bu ¢alismada uygulanan bulanik biitiinlesik yontem ve bulgular, yeni
caligmalara yol gosterici olabilir.
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